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基于红外光谱的烟叶自动分级研究
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摘　要：烟叶的自动分级一直是国内外学者智能化研究的一个重要方向。通过分析烟叶的主
要组成成分和烟叶光谱信息特征，发现烟叶红外光谱可作为烟叶分级特征，并通过神经网络模

型验证了红外光谱作为其分级特征的可行性，通过对比分析选取最佳红外光谱间隔、光谱范围

以及最必要的光谱预处理方法。利用概率神经网络对９个等级的烟叶进行分组分级，首先对
选光谱数据进行减均值的预处理以消除基线漂移，然后将其作为神经网络的输入模式，相应的

等级或组分作为理想输出训练网络。选择近半数的样本作为训练样本，其余为测试样本；网络

对于训练样本的正确吻合率为１００％，测试样本的平均正确吻合率９１％以上。结果表明烟叶
的红外光谱可以作为烟叶的分级特征，概率神经网络可以用于烟叶自动分级，为烟叶的自动分

级提供了新方法。
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１　引　言
因烟叶中所含碳、氢基团（如 Ｃ－Ｏ，Ｃ－Ｈ基

团）的红外光谱的合频与被频吸收［１－４］，烟叶的红外

光谱与烟草内在特征和化学成分都密切相关。烟叶

等级不同，其红外光谱信号不同．本文利用烟叶红外

光谱结合概率神经网络对烟叶进行分组分级研究。
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　　目前烟叶分级基本上都停留于人工分级，我国
烟叶分级方法也一样，依靠专家依据大量的经验，通

过眼，鼻，手等从感观上对烟叶等级进行确认。可见

这种传统的“师傅带徒弟”式的分级方式不仅每年

要花费很多的人力物力，而且具有很强的主观随意

性，不同的人对同一片烟叶很可能有不同的判断。

很容易造成国家经济损失或与烟农产生纠纷，影响

烟农积极性。所以对客观，公正的机器智能分级的

需求就愈发迫切。现国内外有关烟叶智能分级的研

究基本上都着重集中在图像处理领域。提取图像特

征［５－８］，如长度，面积，周长，长宽比，残损比，平均色

调、亮度和饱和度等，大都采用最近邻算法利用这些

图像特征对烟叶进行分级。显然有些与烟叶等级密

切相关的特征如厚度、叶片结构、含油分无法用图像

特征准确描述，相反，这些因素可以由烟叶的红外光

谱很好地被体现。

２　光谱数据获取及预处理
本实验的光谱数据由岛津ＵＶ－３６００分光光度

计获取。其基本原理光路如图１所示。

　　Ｄ２，ＷＩ氘灯 钨灯；Ｓ１入射狭缝；Ｓ２中层狭缝；Ｓ３出射狭缝；
Ｆ滤镜；Ｇ１，Ｇ２衍射光栅（第一级分光）；Ｇ３，Ｇ４衍射光栅（第二级分
光）；Ｃ．Ｈ．分光镜；Ｗ１－Ｗ３石英窗（３０ｍｍ）；Ｗ４－Ｗ５石英窗
（４０ｍｍ）；Ｍ１－Ｍ２０反光镜；Ｉ／ＰＩｎＧａＡｓ／ＰＢＳ；ＰＢＳｐｂｓ单元；ＩｎＧａＡｓ
ＩｎＧａＡｓ光电二极管；ＰＭＴ光电倍增管；Ｒｅｆｅｒｅｎｃｅ＼ＳａｍｐｌｅＢｅａｍ参比＼
样本端

图１　获取光谱数据原理图

　　其工作过程为：在分光光度计中，灯是不产生位
移的，当所需某一个波段时，驱动灯反光镜的步进马

达连接传感器，驱动反光镜到合适位置与该波段相

对应的灯成合适角度，经过Ｍ１反射出所需要的光。
从光源部分出来的光通过一个很窄的狭缝，这个狭

缝通常被称为入射狭缝，这个入射狭缝固定光的宽

度和高度。通过狭缝后，光进入了前单色仪，通过

Ｍ２和Ｇ１或者Ｇ２的反射和分光，Ｇ１／Ｇ２分离和识

别不同波长。经过前单色仪的光的谱带进入了中间

狭缝Ｓ２，通过Ｓ２进入到主单色仪，这个光谱带经过
主单色仪的分光再次被分光，通过出射狭缝Ｓ３后进
入滤镜Ｆ，经过反光，通过一个斩光器将光分为相同
的两束光，一个为样本光，一个为参比光。两束光经

过Ｍ１０～Ｍ１５被送入检测器。光栅和出射狭缝的特
征，以及光栅和出射狭缝的位置决定了仪器的分辨

率。这里所谓的分辨率是指一个仪器分辨不同波长

的能力。要区分两个不同的波长的光，关键就是仪

器的分辨率必须小于这两个波长之差的十分之一。

即光源决定分光光度计的波长测量范围，衍射光栅

决定其最小采样波长间隔，光电探测器决定其测量

精度。将获得的原始光谱数据做预处理，为了消除

基线漂移和机器噪声，对原始光谱数据进行了减均

值的预处理。

３　烟叶特征谱选择
ＵＶ－３６００的测量范围覆盖了从紫外到红外光

谱，跨度较大。其有效测量谱所包含的信息量非常

巨大，这样就很有必要选取合适的吸收谱。本文选

取烟叶的红外吸收谱作为其分组分级特征，理论基

础如下：

（１）烟叶等级划分的７大因素中的成熟度与烟
叶内在的化学成分与结构有着密切的关系。众所周

知，物质的谱信息能反映物质的特性和组分。红外

光谱其实反映的是Ｃ－Ｏ，Ｃ－Ｈ基团的和频与倍频
吸收；而烟叶作为一种植物，其内在的化学成分中含

有Ｃ－Ｏ，Ｃ－Ｈ基团。研究表明，烟草的化学成分
可分为以下几类：Ｃ－Ｈ化合物、Ｃ－Ｏ－Ｎ的化合
物、酶类、有机酸、酚类化合物、色素。烟叶成熟度其

实就是烟叶的这些化学成分及含量在叶表的反应，

也是７大因素中唯一的综合性因素，是判定烟叶等
级的首选因素。烟叶的成熟度分为：未熟（仍处于

旺盛生长期）、假熟（生长发育已接近生理成熟）、初

熟（已经成熟，但成熟度不够）、适熟（工艺成熟期）、

完熟（完全成熟）、过熟（成熟过度）。研究表明：烟

叶成熟度越好，还原糖、挥发酸、Ｋ＋成分越高，挥发
碱含量就越低［９］。烟叶中总糖含量为１８％ ～２４％，
总氮（Ｎ）含量为１．５％ ～３．５％，碱含量为１．５％ ～
３．５％。对于成熟期的烟叶来说，其总糖含量为
１２．８９％，总Ｎ含量为２．０８％，总碱含量为２．７６％；
对于初熟期的烟叶来说，其总糖含量为１２．４３％，总
Ｎ含量为１．９５％，总碱含量为２．５３％；对于未熟期
的烟叶来说，其总糖含量为 １６．０２％，总 Ｎ含量为
１．３６％，总碱含量为１．２２％。从以上三种含量的数
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据变化中可以看出：不同成熟度的烟叶，不仅其内在

成分含量不同，而且叶组织结构不同，所表现出的等

级自然也不相同。因其含量成分的不同，故红外光

谱信号的强度会不同，峰值位置也会不同。比如烟

叶从初熟到适熟的过程中上部（Ｂ）、中部（Ｃ）烟叶
的厚度会变薄，含水率也开始下降。这样烟叶的化

学成分的比例会开始变化，导致红外光谱信号变化。

（２）影响烟叶等级划分的油分因素与红外光谱
密切相关。烟叶的油分是叶片组织细胞内含有的一

种或半液体物质，在烟表特征表现为油润（叶片生

长发育良好，柔软液体多，叶表油感足）、丰满（叶片

生长发育尚好，柔软液体比较少，叶表尚有油感）、

枯燥（叶片生长发育不好，柔软液体少，叶表无油

感）的程度。不同产地的油份特征不一样，比如河

南产区的烟叶含油量较重，云南产区的烟叶含油量

较小。这里说的油分并不是指含油的多少，而是指

在一定水含量情况下，眼的观感和手的触感。油分

多的烟叶吸湿性较强。红外光谱法就是基于对这种

半液体物质所含的官能团在红外区有特征吸收峰，

不同波长处的吸收峰是由不同的官能团的不同振动

引起的［１０］。

（３）跟分级有关的因素中的身份因素也与红外
光谱密切相关。烟叶的身份具体表征为烟叶的厚

度。烟叶的身份可划分为五个个档次：中等（叶片

生长发育好，化学成分含量丰实，厚薄适宜），稍厚

（多为Ｂ级烟，叶片生长发育尚好，化学成分含量较
多，比较重），稍薄（适中的等级档次，叶片生长发育

尚好，化学成分含量丰实），厚（叶片生长发育不好，

比较重），薄（叶片生长发育不好，化学成分含量较

少）。烟叶身份的不同，其表征颜色也会不同，身份

越厚，则颜色越深。Ｃ－Ｎ化合物的含量就越高，这
样身份的五个档次与红外光谱的关系就显而易见

了，烟叶越厚，则烟叶的红外吸收谱越大。烟叶厚

度，一般随部位的上升而出现从薄到厚变化。不同

档次的烟叶身份特征就对应了不同的红外吸收谱特

征。比如同一级烟叶 Ｆ级烟叶一般比 Ｌ级烟叶身
份厚，Ｃ３Ｆ身份就比Ｃ３Ｌ身份厚，Ｃ３Ｆ对应的红外吸
收谱就比Ｃ３Ｌ对应的红外吸收谱峰值高。

（４）烟叶等级划分的７大因素中的色度其实就
是烟叶内部叶主要化学成分以及挥发油、树脂含量

的反映，其与红外光谱也密切相关。在烟叶分级中，

色度划分为５个档次：浓、强、中、弱、淡。色度其实
是叶表色彩的均匀度，饱和度，光泽度的综合体现。

色度的浓淡度与油分多少呈正相关。所以，色度与

烟叶分级关系和油分基本相同。色度浓的烟叶总糖

含量较高，总Ｎ、总碱等含量较低，比例也比较协调，
吸湿性也较强，随着色度的从浓到淡减弱，烟叶品质

等级也逐渐降低。色度不同，烟叶化学成分含量不

同，则红外光谱吸收峰值不同。

除此之外，国外已有成熟的类似检测仪器面世。

２０１０年，日本发明了基于红外光谱的茶叶分级检测
装置。这使得本文更有理由选取红外光谱作为特

征谱。

４　概率神经网络分组、分级结果
ＰＮＮ是由是 Ｓｐｅｃｈｔ博士提出来的［１１－１２］，它由

前馈型径向基函数神经网络发展而来的，是径向基

神经网络的一种拓展应用［１３－１５］，常用于进行模式识

别或分类。

现行国家烤烟标准将烟叶部位划分为下部

（Ｘ）、中部（Ｃ）和上部（Ｂ）；将颜色划分为柠檬黄
（Ｌ）、桔黄（Ｆ）、红棕（Ｒ）三个基本色。

在分组ＰＮＮ网络中，为更好的讨论模型的分组
能力，采用的烟叶样本来源于２００９年度河南省产地
实时收购上来的烟叶，取 Ｂ，Ｃ，Ｌ组的各３６片做训
练样本，其余的１２６片做测试样本，其中 Ｂ组中有３
个等级，Ｃ组中有３个等级，Ｌ组中有３个等级。假
设３个组别烟叶的颜色均为已知。分组 ＰＮＮ网络
的输入维数为６７１，对应于１６６０～３０００ｎｍ波长范
围的吸收光谱，光谱选取间隔为２ｎｍ；输出个数为３
个：分别对应上部（Ｂ），中部（Ｃ），下部（Ｘ）；本文做
了光谱间隔的选取对比，选取间隔１０ｎｍ时，则分组
ＰＮＮ网络的输入维数为１３５。表１，表２分别给出了
间隔为２ｎｍ，１０ｎｍ时的ＰＮＮ网络分组吻合率。在
分级识别中，采用的烟叶样本来源于２０１０年度河南
生产地实时收购上来的烟叶，为Ｂ２Ｆ＼Ｂ３Ｆ＼Ｂ４Ｆ。取
Ｂ２Ｆ，Ｂ３Ｆ，Ｂ４Ｆ三个等级共８５片做训练样本，其余
的１１１片做测试样本。由于采用相同的光谱信号，
所以分级模型的输入与分组网络相同。为更好地说

明问题，本文做分级时，假设烟叶的色和组已经确

定，所以只在同组同色的烟叶中进行分级识别。模

型跟分组模型一致。表３给出了分级吻合率。
表１　ＰＮＮ分组的吻合率

样本吻合率
Ｂ（上部）

等级

Ｃ（中部）

等级

Ｘ（下部）

等级

训练样本吻合率／％ １００ １００ １００

测试样本吻合率／％ １００ ９０．９ ９３．１

测试样本平均吻合率／％ ９３．３
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表２　ＰＮＮ分组的吻合率

样本吻合率
Ｂ（上部）

等级

Ｃ（中部）

等级

Ｘ（下部）

等级

训练样本吻合率／％ １００ １００ １００

测试样本吻合率／％ ９２．３ ９０ ９２．７

测试样本平均吻合率／％ ９２．１

　　从表２中可以看出，光谱间隔为１０ｎｍ时，分
组吻合率依然可以接受。故本文认为可以选取间

隔为１０ｎｍ，这样就降低了网络的输入维数，节省
了时间。

表３　ＰＮＮ分级的吻合率

样本吻合率 Ｂ２Ｆ等级 Ｂ３Ｆ等级 Ｂ４Ｆ等级

训练样本吻合率／％ １００ １００ １００

测试样本吻合率／％ ９３ ９２ ９１．４

测试样本平均吻合率／％ ９１．９

　　结果表明：烟叶分组训练样本的吻合率均为１，
烟叶分组测试样本的平均吻合率达到０．９２１，烟叶
各个等级分级训练样本的吻合率均为１，分级测试
样本的平均吻合率为０．９１９。
５　结论与展望

（１）利用烟叶红外光谱信息特征和相对简单的
减均值预处理方法，结合ＰＮＮ模型建立了烟叶自动
分级模型，分级吻合率均在０．９１以上，证明了红外
光谱是烟叶自动分级的一个很好的特征。

（２）本文着手于烟叶的分组和分级研究，对分
色研究没有涉及，分色于颜色有关，是否选用红外光

谱是下一步研究的重点。

（３）本文对红外光谱的光谱间隔进行了合理选
取，是否能选取更大的间隔也是下步工作中的重心。

（４）烟叶的红外光谱范围以及最有效的光谱预
处理方法也是以后需要进一步研究的方面之一。

（５）最后，可以用来进行分级的方法很多，如
最近邻和多种神经网络模型以及均值聚类等等，

需要通过研究选择花时最少，吻合率高兼顾复杂

性的模型。
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