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基于红外与可见光图像融合技术发展与性能评价

刘智嘉，贾　鹏，夏寅辉，林　昱，徐长彬
（华北光电技术研究所，北京１０００１５）

摘　要：红外图像可以全天候且不受光照条件影响的根据目标和背景热辐射差异来区分目标
和背景。可见光图像可以通过人的视觉系统的高空间分辨率和清晰度来提供景物的质地和结

构细节。因此将红外图像和可见光图像融合可以结合两种图像优势，融合后的图像效果预期

良好。本文对传统经典方法和目前较新融合方法进行综述。首先回顾了红外和可见光图像的

融合方法，其次选取了一些融合图像的性能评价指标，然后选择具有代表性的具体算法进行图

像融合，根据融合图像结果获取评测指标，最后根据指标进行分析并对现状进行总结讨论，及

对以后的工作发展方向进行展望。
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１　概　述
图像融合是图像增强技术中的一种，也是图像

处理技术中的重要组成部分，图像融合旨在将不同

传感器产生的图像中的有用信息融合在一起，输出

一幅更适合视觉信息接收或者计算机处理分析和决

策的图像。相对于单一传感器图像，融合图像可明

显改善清晰度和信息量方面的不足，可以更准确、更

可靠、更全面地获得目标及场景信息。一个优秀的

融合方法的关键在于是否能够有效地提取图像信息

和恰当地使用融合原理，而且在图像中提取有用信

息的同时又不带入伪影。随着科技的进步和发展，

传感器技术也在迅速发展，伴随着相关应用程序也



需要越来越全面的信息来增强对各种条件的判断和

利用。但是同类型传感器仅能获得某一类型的信

息，所以融合技术在相关应用范围中越来越被需要。

不同类型的图像都可以进行图像融合，比如红

外图像，可见光图像，微光成像图像和雷达图像。本

文主要介绍红外和可见光图像的融合。图像融合的

目的是将不同的信息融合在同一个图像上，所以被

融合的图像的特征差异越大，融合的效果越突出。

可见光图像是物体反射可见光所成的像，而红外图

像是物体表面温度分部状态图像。由于成像原理不

同，两种图像的特点总和基本上可以表达物体的绝

大部分特征。可见光图像具有较高的空间分辨率、

较高的对比度以及丰富的信息表现能力，但成像质

量容易受光照程度和天气的影响，比如在光线较暗

或者烟雾等环境下目标难以分辨。但在这种情况

下，红外图像虽然有分辨率低和细节表现力差的缺

点，成像却可以几乎不受干扰，仍然可以较好地呈现

视场内景物温度分布。所以利用这两种图像的互补

性来进行图像融合可在诸多领域广泛应用，如目标

识别、检测、监视、遥感等等。

２　融合技术
２１　基于多尺度变换的方法

基于多尺度分解的图像融合算法的主要特点是

能够精确表征图像的空间结构，并具有空间和频谱

的一致性。该方法主要包括三个步骤：多尺度分解；

融合处理；图像重构。基于多尺度变换的方法使用

范围较广，经典的方法较多，如金字塔法，小波和非

下采样轮廓波等都属于多尺度变换方法。

（１）金字塔变换
金字塔变换的概念于２０世纪８０年代提出，基

本原理是将图像分解为不同尺寸空间频带的子图

像，这些图像之间的数据结构形如金字塔所以讲该

方法命名为金字塔法。金字塔法最主要的三种变换

分别为：拉普拉斯金字塔、可控金字塔和对比度金

字塔

拉普拉斯金字塔（ＬＰ）源于高斯金字塔［１－２］，其

的主要迭代过程为：低通滤波、采样、插值和差

分［３］。如利用拉普拉斯金字塔变换和模糊逻辑融

合水果的红外图像和可见光图像进行融合［４］，这比

单用红外图像检测水果的效果更好。可控金字塔变

换是将图像分解为不同尺度和方向的子图像的集

合。该方法具有自反转、无混叠、平移旋转不变的优

点。对比度金字塔变换源于拉普拉斯金字塔变换，

可以优化局部对比度［５］。

（２）小波变换
小波变换也于２０世纪８０年代提出。该理论源

于信号分解和重建的塔式算法［６］。金字塔变换和

小波同属于多尺度变换，但是金字塔算法的多尺度

系数彼此相关，而小波变换系数是不相关的。小波

变换可以快速有效地表达一维分段平滑信号。红外

和可见光图像融合主要的方法有离散小波变换、双

树离散小波变换和提升小波变换。

离散小波变换的原理是将原图像用一组滤波器

分解为一系列的高频子图像和低频子图像。其缺点

是存在振荡、位移方差、混叠和方向性缺乏等问

题［７］。双树离散小波变换因其基于分离滤波器组

而具有计算效率高、位移不变和方向离散等离散小

波不具备的优点［８］。提升小波变换［９］是一种完全

的空间域变换方法，其优势为自适应设计、不规则采

样等。

（３）非下采样轮廓波变换（ＮＳＣＴ）
轮廓波变换基于拉普拉斯金字塔和方向滤波器

组，其优势在于提取图像边缘的几何形状［１０－１１］。小

波变换在将一维信号拓展为二维图像时可能会出现

边缘点不连续的现象。通过使用非轮廓波滤波器就

可以解决这样的问题。但是，轮廓波变换由于下采

样和上采样以及使用的金字塔结构，会出现冗余移

位方差等问题。为了解决这些问题，进而提出了非

下采样轮廓波变换。

非下采样轮廓波变换基于非下采样金字塔和非

下采样方向滤波器组，该方法具有灵活和完全位移

不变的特点［１２－１３］。非下采样金字塔可实现多分辨

率分解，该方法将图像分解成为一组高频和低频子

图像。随后非下采样方向滤波器组分解其中高频子

图像来实现多方向分解。非下采样轮廓波变换因为

取消了轮廓波变换的上、下采样操作，而确保了频率

的选择性和规律性并实现平移不变［１４］。

（４）保边滤波器
保边滤波器可以将图像分解为平滑的基层和一

个或者多个细节层。它可以保持图像结构的空间一

致性并减少边缘周边的晕影。使用保边滤波器可获

得基层并获知强度变化的梯度。细节层包括一系列
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细微尺度变化的图像并保存这些图像的细节。保边

滤波器基于上述优点而被广泛应用，如均值滤波器、

局部保边滤波器等。

均值滤波器是一种经典而简单的降噪方法，其

原理是利用空间相邻像素的平均值来去除像素噪

声。非局部均值滤波器原理相同，只是处理原则是

根据灰度等级。局部保边滤波器可以同时保持全局

突出图像边缘和局部形状，并增强局部细节。引导

滤波器基于局部线性模型，是一种快速的线性时间

滤波方法，具有保持边缘平滑和传递图像结构的

优点［１５］。

多尺度融合方法还有很多改进以及与其他方法

相彼此结合的应用，如ＢＭＡ滤波器和边缘权值结合
的方法，对比如小波等传统多尺度算法也有明显

进步［１６］。

２２　基于神经网络
神经网络通常由多个神经元组成，可以模仿人

脑的感知行为机制来处理神经元信息。神经元之间

的相互作用表征神经元信息的传递和处理。神经网

络具有较强的适应性、容错性和抗噪能力［１７］。

目前基于神经网络的红外和可见光图像融合的

方法大多采用脉冲耦合神经网络（ＰＣＮＮ）或其变
种。该方法最早于２０世纪８０年代后期提出。提出
者引入一种称为ＥＣＫＨＯＲＮ模型的神经方法来模拟
猫视觉皮层中神经元的同步脉冲和耦合。该方法在

红外和可见光图像融合方案中常与多尺度变换相结

合，一般包括三个步骤：首先，将源图像分解为低频

子带和高频子带。然后，利用各种策略获得融合的

低频子带和高频子带。最后，应用逆变换方法生成

最终融合结果。

基于ＰＣＮＮ的红外和可见光图像融合方案的关
键在于融合策略。一些方法在高频子带中使用 ＰＣ
ＮＮ方法，如一种改进的 ＰＣＮＮ方法（ＮＳＣＴＳＦＰＣ
ＮＮ）［１８］，在ＮＳＣＴ域中调整高频系数，同时采用区域
方差积分规则来融合低频子带系数。另外一种方法

是在采用自适应 ＰＣＮＮ和 ＮＳＣＴ进行两次融合，且
两次融合采用不同的融合是细节信息更清晰［１９－２０］。

此外还可以采用ＰＣＮＮ来融合低频子带和高频子带
系数，一种采用提升平稳小波变换获得原始图像的

灵活多尺度平移不变表示方法，利用双通道 ＰＣＮＮ
来融合低频子带和高频子带系数［２１］。以及利用双

树复合剪切波和 ＰＣＮＮ方式混合算法［２２］。当然除

了和其他方法联合使用之外，ＰＣＮＮ还可以单独应
用于红外和可见光图像的融合。如利用ＰＣＮＮ对源
图像进行分隔并融合目标系数。

２３　基于子空间的变换
基于子空间的方法的原理是将高维图像投影

到低维空间———即子空间中。对子空间进行数据

处理以获得原图像的结构，低维子空间因为数据

结构简单，数据量相对较少，可以节省系统的内存

和处理时间。主要方法有主成分分析和独立分量

分析等［２３］。

利用主成分分析法例如融合使用四阶偏微分方

程分解（ＦＰＤＥ）的细节图像［２４］，该方法可以得到传

递到最终融合图像细节信息的最优权重值。

２４　其他方法
除了上述较为常用的融合方法外，还有很多红

外图像和可见光图像融合的方法。如显著性方法，

该方法将目标作为重点对象，力求完全显示目标各

种信息，同时也可以作为目标信息提取的方法［２５］。

又如基于模糊论的方法对模糊数据求解［２６］，基于马

尔科夫随机场的方法［２７］等。另外还有一些强调某

一方面信息的方法，如保留红外和可见光图像的亮

度信息作为主要融合方向的方法［２８］等，

２５　混合方法
从上述分析可以看出不同的方法各有优势，但

是根据应用不同，可能会有使用任意单一方法都不

能满足需求，所以将两种或者更多的方法混合在一

起达到某种特定效果就成为研究人员最常用的方

式，如ＮＳＣＴＳＦＰＣＮＮ，局部保边 ＬＣ（ＬＥＰＬＣ）［２９］也
是多种融合方法的混合方法。

３　融合性能评价
图像融合性能评价主要分为主观评价和客观

评价［３０］。

主观评价方法是根据人类视觉系统的上评价融

合图像的质量，其在融合质量评价中起着重要的作

用。人对融合质量的判断根据图像细节、目标完备

性、图像失真等几个规则，不断地比较不同的融合方

法。正因为融合图像是为了视觉上更方便的获取信

息，所以在红外和可见光质量评价中主观评价方法

是可靠且直接的，并且占据评价的主流地位。最简

单的主观评价方法是通过训练观察者对融合图像进
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行评分，不过这样的方式具有人为不确定性、耗时

长、成本高、且不可重复等缺点［３１］。针对这些问题，

提出了一种能够定量、自动地测量融合图像质量的

客观评价方法。

与主观评价方法不同，客观评价方法可以定

量地评价融合图像质量，它们与人类视觉感知高

度一致，不易受观察者或者解释者偏好影响。客

观评价方法由于基于信息论、结构相似度、图像梯

度、统计和人类视觉系统等不同理论而又不同类

型［３２－３４］。对于性能评价有很多评价指标，本文选

取了目前覆盖相对较广泛的指标对融合结果进行

衡量对比。

熵（ＥＮ）是用来表示融合图像中包含信息的量。
熵的值与图像中包含信息量的多少成正比。不过熵

的值会受到噪声干扰，与噪声量也成正比，所以熵往

往作为辅助评测指标。

交互信息值（ＭＩ）是衡量源图像中到融合图像
中被转移的信息量的多少的指标。

结构相似性（ＳＳＩＭ）广泛应用于各种处理后图
像的效果评价，如降噪，融合等。该指标主要用来表

示图像的失真和畸变程度。

标准差（ＳＤ）用来反应融合图像的分部和对比
度的统计概念。具有高对比度的融合图像 ＳＤ值较
高，这表示融合图像的视觉效果良好。

空间频率（ＳＦ）是基于水平梯度和垂直梯度的
图像质量指标，水平梯度也称为空间行频率，垂直梯

度也称为空间列频率。空间频率可以有效表示图像

的梯度分布。

视觉信息保真度（ＶＩＦ）可以测量融合图像的信
息保真度，并且其测试结果与视觉系统感知具有一

致性。测量通过对源图像和融合滤波并划分不同区

域，之后评估每个区域具有不是失真的视觉信息，之

后计算每个子带的ＶＩＦ，最后计算ＶＩＦ的整体结果。
相关系数（ＣＣ）用来表示融合图像和源图像的

线性相关度。

４　实　验
我们选择了拉普拉斯金字塔变换（ＬＰ）、非下采

样轮廓波变换 （ＮＳＣＴ）和引导波滤波器变换
（ＧＦＦ［３５］）、双树多分辨率离散余弦变换（ＤＴＭ
ＤＣＴ［３６］）、信息激励的ＰＣＮＮ即 ＯＩＰＣＮＮ［３７］（ＯＰ）、
ＮＳＣＴ域中ＳＦ激励的ＰＣＮＮ（ＮＰ）、ＬＥＰＬＣ、ＦＰＤＥ共

八种融合方法。ＬＰ、ＮＳＣＴ和 ＧＦＦ是三种传统的经
典融合方法。ＤＴＭＤＣＴ是基于小波变换的改进方
法。ＯＰ和ＮＰ是两种典型的基于神经网络的融合
方法。ＦＰＤＥ是基于子空间的方法。ＬＥＰＬＣ是基于
显著性的方法。

上述融合方法的代码都是公开的，并且参数与

原始参数保持一致。评价参数指标选用前文中提到

的评估 指 标 即 ＥＮ［３８］、ＭＩ［３９］、ＳＳＩＭ［４０］、ＳＤ［４１］、
ＳＦ［４２］、ＶＩＦ［４３］和ＣＣ［４４］用来评估红外图像和可见光
图像融合方法效果，各项评估值越大表示效果越好。

ａ（ＶＩ），ｂ（ＩＲ），ｃ（ＬＰ），ｄ（ＮＳＣＴ），ｅ（ＧＦＦ），ｆ（ＤＴＭＤＣＴ），

ｇ（ＯＰ），ｈ（ＮＰ），ｉ（ＬＥＰＬＣ），ｊ（ＦＰＤＥ）

图１　八种融合方法融合图像及源图像对比图

Ｆｉｇ１Ｃｏｍｐａｒｉｓｏｎｏｆｆｕｓｉｏｎｉｍａｇｅｓｏｆｅｉｇｈｔｆｕｓｉｏｎ

ｍｅｔｈｏｄｓａｎｄｓｏｕｒｃｅｉｍａｇｅｓ

图１为实验结果对比图。实验图像使用５对可
见光图像和对应的红外图像，每一列为一组图像，图

像编号位于该列图像顶部。利用上述的８种不同方
法进行图像融合并与源图像对比展示。每个英文字

母对应该类或该方法融合图像，前两行为源图像，后
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面为八种融合方法融合图像。通过直接观测可以看

出ＬＰ、ＮＳＣＴ和 ＧＦＦ这三个传统的融合方法的融合
图像效果总体基本类似，除ＧＦＦ在第二张图片中车
辆显示不太明显外，融合效果表现良好。使用 ＤＴ
ＭＤＣＴ方法的融合图像比其他方法图像的亮度更
高，但是第二张和第三张图片亮度过高。信息丢失

严重，效果非常不理想。ＯＩＰＣＮＮ和 ＮＳＣＴＳＦＰＣ
ＮＮ这两种基于神经网络的融合方法共同特点是对
于不同图像效果差异较大，融合图像整体对比度较

高，目标在图像中更为明显，有较好的目标突出效

果，但是许多非光滑色块严重失真，总体比较下ＮＰ
法稍好。ＬＥＰＬＣ是基于显著性方法的算法，在显著
目标传递至融合图像方面的性能的表现较替他图像

有明显优势。但一些细节损失，在该方法融合的第

五张图片表现较为明显。ＦＰＤＥ方法融合图像对比
度较低。红外目标相对不够突出。在较暗环境下的

图像融合较好，如融合图像的第四和第五张。细节

表现较差，明亮环境下引入噪声过多，如该方法融合

图像第三张，噪声过多，细节丢失。

表１　八种融合方法各图像ＥＮ值对比表
Ｔａｂ．１Ｅｉｇｈｔｆｕｓｉｏｎｍｅｔｈｏｄｓｆｏｒｅａｃｈｉｍａｇｅ

ＥＮｖａｌｕｅｃｏｍｐａｒｉｓｏｎ

１ ２ ３ ４ ５

ＬＰ ７１ ７２ ７４５ ６６ ６４５

ＮＳＣＴ ６９８ ６９５ ７３９ ６４２ ６３５

ＧＦＦ ７１ ７４４ ７７６ ６８ ６９

ＤＴＣＭＣＴ ７４３ ５７５ ４９４ ７３ ７５２

ＯＰ ７２５ ７４８ ７９２ ７１５ ７１９

ＮＰ ６８ ７０７ ７４９ ６６９ ６７５

ＬＥＰＬＣ ７２ ７５１ ７８９ ７０６ ７１５

ＦＰＤＥ ６７ ６７４ ７０ ６２ ６３２

表２　八种融合方法各图像ＭＩ值对比表
Ｔａｂ．２Ｅｉｇｈｔｆｕｓｉｏｎｍｅｔｈｏｄｓｆｏｒｅａｃｈ
ｉｍａｇｅＭＩｖａｌｕｅｃｏｍｐａｒｉｓｏｎ

１ ２ ３ ４ ５

ＬＰ ２２ １６ １９６ １０６ ２６５

ＮＳＣＴ ２３ １３５ １９６ １１２ ２７５

ＧＦＦ ３４５ ６９５ ２３ ２２５ ４４２

ＤＴＣＭＣＴ ２７ １１７ １３３ １１５ ２４８

ＯＰ ４２６ ５２ ５１ ４３２ ５９１

ＮＰ ５６２ １０５ １２１ ０９２ １８８

ＬＥＰＬＣ ２６６ ２６ ２５８ １９７ ３７２

ＦＰＤＥ ２５１ １３８ １３ １２２ ２９５

表３　八种融合方法各图像ＳＳＩＭ值对比表
Ｔａｂ．３Ｅｉｇｈｔｆｕｓｉｏｎｍｅｔｈｏｄｓｆｏｒｅａｃｈｉｍａｇｅ

ＳＳＩＭｖａｌｕｅｃｏｍｐａｒｉｓｏｎ
１ ２ ３ ４ ５

ＬＰ ０７７ ０５８１ ０４３５ ０４１５ ０３９６
ＮＳＣＴ ０７８４ ０５８９ ０４４１ ０４２８ ０３９８
ＧＦＦ ０７６５ ０４６５ ０４１２ ０３８４ ０３９３
ＤＴＣＭＣＴ ０６８１ ０４６５ ０５５６ ０４１８ ０４７１
ＯＰ ０６９２ ０４８２ ０３９６ ０３６８ ０３８１
ＮＰ ０６９ ０５３ ０３４２ ０４２５ ０３７８
ＬＥＰＬＣ ０７７９ ０５７５ ０４４５ ０４０７ ０４２２
ＦＰＤＥ ０７９２ ０５８８ ０１８７ ０４１ ０３８５

表４　八种融合方法各图像ＳＤ值对比表
Ｔａｂ．１Ｅｉｇｈｔｆｕｓｉｏｎｍｅｔｈｏｄｓｆｏｒｅａｃｈｉｍａｇｅ

ＳＤｖａｌｕｅｃｏｍｐａｒｉｓｏｎ
１ ２ ３ ４ ５

ＬＰ ４０８ ３６７ ５３９ ２６３ ３０７
ＮＳＣＴ ３９３ ３１ ５１３ ２３１ ２９５
ＧＦＦ ３９６ ４６２ ６０９ ３３６ ５０４
ＤＴＣＭＣＴ ５３６ ３７６ ５３ ４１２ ６２１
ＯＰ ４１８ ４６６ ７４１ ３９９ ５６４
ＮＰ ５１３ ３７９ ６７８ ３０１ ２９８
ＬＥＰＬＣ ４２３ ４８９ ７０５ ３８６ ５３２
ＦＰＤＥ ３６５ ２７ ７４５ １９６ ２８１

表５　八种融合方法各图像ＳＦ值对比表
Ｔａｂ．５Ｅｉｇｈｔｆｕｓｉｏｎｍｅｔｈｏｄｓｆｏｒｅａｃｈ
ｉｍａｇｅＳＦｖａｌｕｅｃｏｍｐａｒｉｓｏｎ
１ ２ ３ ４ ５

ＬＰ １０７ １５５ ３４ １１２ １２３
ＮＳＣＴ １０５ １５３ ３３２ １１ １１９
ＧＦＦ １０１ １４７ ３１ １０８ １２１
ＤＴＣＭＣＴ １２４ １３９ ２６２ １２９ １０９
ＯＰ １３１ １５９ ３７５ １３２ １９８
ＮＰ １０３ １２８ ２９ １０１ １１７
ＬＥＰＬＣ １３９ ２１２ ３７８ １６ １６１
ＦＰＤＥ １０６ １１５ ９２５ １１ ７８

表６　八种融合方法各图像ＶＩＦ值对比表
Ｔａｂ．６Ｅｉｇｈｔｆｕｓｉｏｎｍｅｔｈｏｄｓｆｏｒｅａｃｈｉｍａｇｅ

ＶＩＦｖａｌｕｅｃｏｍｐａｒｉｓｏｎ
１ ２ ３ ４ ５

ＬＰ ０４５２ ０４９ ０２ ０３１３ ０６５３
ＮＳＣＴ ０４３９ ０３９２ ０２１８ ０３１４ ０６３５
ＧＦＦ ０４８３ ０４９９ ０３０４ ０３６２ ０５０７
ＤＴＣＭＣＴ ０４７ ０１８８ ０３０５ ０２４８ ０４０９
ＯＰ ０４０２ ０４７２ ０３７１ ０３７３ ０４０６
ＮＰ ０５０８ ０３ ０１７３ ０２７５ ０４２９
ＬＥＰＬＣ ０４１６ ０４６８ ０１７１ ０２８６ ０８１６
ＦＰＤＥ ０３４１ ０３１２ ０１２２ ０３３９ ０４４５
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表７　八种融合方法各图像ＣＣ值对比表
Ｔａｂ．７Ｅｉｇｈｔｆｕｓｉｏｎｍｅｔｈｏｄｓｆｏｒ
ｅａｃｈｉｍａｇｅＣＣｖａｌｕｅｃｏｍｐａｒｉｓｏｎ

１ ２ ３ ４ ５

ＬＰ ０７８９ ０５８７ ０５０１ ０４３７ ０４５２

ＮＳＣＴ ０８０１ ０６ ０５１３ ０４６８ ０６７２

ＧＦＦ ０７８６ ０５５９ ０４５２ ０５７８ ０６３

ＤＴＣＭＣＴ ０７２３ ０５１１ ０４ ０４４５ ０４６１

ＯＰ ０７０７ ０４８９ ０３９１ ０６１８ ０５５３

ＮＰ ０６９５ ０５３７ ０３９１ ０４２２ ０３８２

ＬＥＰＬＣ ０７９４ ０５５７ ０４５ ０５８ ０５８８

ＦＰＤＥ ０８２１ ０６２３ ０２３２ ０４７ ０４７２

表１至表７是融合图像７个不同参数定量分析
对比表。每一个表都是８种融合方法对５幅图的某
一项特定参数的评分，且分数越高表明该方法在该

项目的表现越好。通过定量分析，可以看到每种算

法都有优劣势。ＬＰ和 ＮＳＣＴ总体来说不同图像各
项评分差别不大，这两种算法在 ＣＣ指标上占有明
显优势，说明这两种方法的优势是可以将源图像的

信息相对最大化的保留到融合图像中。ＧＦＦ方法总
体来看在ＣＣ和ＳＦ总和中表现良好，说明在融合图
像中保持了较多的梯度信息。ＤＴＭＤＣＴ方法融合
的图像与视觉感知相同，同样的参数值在不同的图

像中的相对表现也很不稳定。因为第二和第三幅融

合图像信息丢失严重，所以在 ＥＮ方面评分相对其
他方法差距非常大，该方法的主要优势在于 ＳＳＩＭ，
说明该方法融合的图像在图像各部分结构上保持整

体具有优势。因为该方法亮度较高，所以在明亮场

景下反而效果较差，但是因为红外图像更多用于夜

视和光线条件不好的场景下，所以光照条件差的情

况下，图像各种细节相较其他方法显示较多。ＯＩ
ＰＣＮＮ和ＮＳＣＴＳＦＰＣＮＮ同基于神经网络方法有一
定的共性，在 ＭＩ指标方面表现优异，但是在 ＳＳＩＭ
方面表现欠佳，这说明在定性试验中图像是严重失

真的。在这两种方法对比中，ＯＩＰＣＮＮ除偶尔几个
指标稍逊ＮＳＣＴＳＦＰＣＮＮ外，整体表现均优于后者。
ＬＥＰＬＣ在ＥＮ和ＳＤ方面表现优异，表明该方法具有
丰富的信息量和较大对比度。ＦＰＤＥ在 ＭＩ方面表
现不佳，说明该方法融合的图像只有少量的源信息

转移到融合图像中。以上显示的是各种方法的特

点，其余指标各种方法表现差异不大。。

５　结论和展望
红外和可见光图像融合的方法几乎都是在２０

世纪８０年代开始迅速发展，从那时起该领域一直被
重视，并发挥越来越大的作用。我们选取了各种主

要算法的代表算法进行介绍和对比试验，根据常用

的红外和可见光图像融合评价指标对不同方法融合

的一系列图像进行测评。通过主观评价和客观评价

相结合的方式对图像进行评价，以对不同方法的特

点充分展示。

通过对各种方法的分析不仅可以发现不同方法

的特点，同时也能够发现一些不足和改进的方向：

（１）传统的融合方法如基于金字塔变换、基于
小波变换等方法在各个单项性能表现整体较为良

好，没有明显不足，但是却没有特别突出的融合性

能，原因之一就是因为分解和融合的函数总是固定

的，如果可以做到根据不同图像、不同步骤选择基函

数，或者做到函数自适应，也许融合性能会有明显

改变。

（２）红外和可见光图像融合方法众多，但是基
于深度学习的方法非常少，现在深度学习发展迅速，

利用深度学习进行红外和可见光图像融合应该会是

很好的发展方向。

（３）因为红外图像和可见光图像传感器的空间
分辨率不同，这方面可以与图像的超分辨率相结合。

（４）某些算法对特定图像表现较好但是对部分
图像可能引入噪声而被放弃，可以适当加入降噪。

（５）传统融合方法的出发点立足于将源图像信
息尽可能的保留至融合图像中，但是很多信息并非

应用需求，可根据某些特定需求应用突出显示其有

用信息，可以提高效率，降低系统需求。

（６）融合算法性能并不总是和融合图像性能匹
配，融合评价指标也并非能够完全反应融合图像的

主观评价，适当的修改评价指标和进入新评价指标

有利于融合方法的进步。
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